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Resumo

Introducdo: PropGe o uso de Inteligéncia Artificial (IA), especificamente a LLM ChatGPT-4, para a criacdo de
Ontologia de dominio em “saude indigena” de forma semi-automatizada, a fim de auxiliar o
desenvolvimento de um sistema de informagdo para a Secretaria de Saude Indigena (SESAI). Metodologia:
Adotou-se o framework LLMs40L, adaptando-o para o contexto especifico. Inicialmente, foi definido o
escopo do dominio e coletado um corpus controlado de documentos referentes a SESAI. Em seguida, foram
elaborados prompts para o ChatGPT-4, com o objetivo de extrair conceitos e relagdes do corpus. As
respostas do modelo foram avaliadas e os prompts foram refinados iterativamente para melhorar a
precisdo e a completude da ontologia. Resultados: Uma série de prompts sdo disponibilizados para criagdo
de ontologias em outros dominios. A ontologia criada é composta por 180 axiomas, dos quais 54 sdo
axiomas de declaragdo e 58 sdo axiomas logicos. Ha 44 classes distintas, 11 propriedades de objeto e 2
propriedades de anotacdo, além de 14 individuos identificados. Conclusdo: O uso da IA demonstrou eficacia
na extragdo de termos, relagGes e na criagdo de uma estrutura ontoldgica inicial, mostrando um potencial
promissor para criagao de ontologias. Entretanto, a supervisdo humana garantiu a adequacao cultural e a
precisdo dos dados, provando que a combinacdo de IA e expertise humana é uma alternativa para
organizagdo do conhecimento.
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Abstract

Introduction: This paper proposes the use of Artificial Intelligence (Al), specifically the LLM ChatGPT-4, for
the semi-automated creation of a domain ontology in "indigenous health," in order to assist in the
development of an information system for the Special Secretariat of Indigenous Health (SESAI).
Methodology: The LLMs40L framework was adopted, adapting it to the specific context. Initially, the
domain scope was defined, and a controlled corpus of documents related to SESAI was collected. Then,
prompts were designed for ChatGPT-4 to extract concepts and relations from the corpus. The model’s
responses were evaluated, and the prompts were iteratively refined to improve the accuracy and
completeness of the ontology. Results: A series of prompts is provided for creating ontologies in other
domains. The created ontology consists of 180 axioms, 54 of which are declaration axioms and 58 are logical
axioms. There are 44 distinct classes, 11 object properties, and 2 annotation properties, as well as 14
identified individuals. Conclusion: The use of Al proved effective in extracting terms, relations, and creating
an initial ontological structure, demonstrating promising potential for ontology creation. However, human
supervision ensured cultural appropriateness and data accuracy, proving that the combination of Al and
human expertise is a viable alternative for knowledge organization.

Keywords: artificial intelligence; ontology; chatGPT-4; indigenous health; ontology learning
1 INTRODUCAO

A Secretaria Especial de Saude Indigena (SESAI) é responsavel por coordenar e
executar a Politica Nacional de Atengao a Saude dos Povos Indigenas no Brasil, o que inclui
a gestdo de obras e edificacdes destinadas ao atendimento médico nas aldeias. Nesse
sentido, Benevides, Portillho e Nascimento (2014) afirmam que a SESAI é responsdvel por
planejar, executar e avaliar a¢des relacionadas ao saneamento e edificacées nos Distritos
Sanitarios Especiais Indigenas (DSEI).

Araujo e Felipe (2021) apresentam, mesmo que de forma discreta, a relacdo
entre as obras de saneamento e melhoria da salude indigena nas aldeias, assim como as
diferencas entre os distritos indigenas, distribuidos por todo o territdrio nacional. Com
isso, ressaltam a necessidade de um sistema de informacdo que gerencie as atividades
relacionadas as edifica¢cdes, que podem estar relacionadas ao saneamento ou a saude.

Diante deste problema, a SESAI firmou projeto de pesquisa com o Instituto
Brasileiro de Informacdo em Ciéncia e Tecnologia (Ibict) para propor um ecossistema de
informacdo que possa melhorar a eficiéncia das suas acdes relacionadas a obras de
engenharia nas aldeias. Uma das etapas do projeto é criar uma ontologia de dominio da
saude indigena, processo visto como facilitador para estruturar um entendimento formal
e compartilhado do campo.

Todavia, criar uma ontologia exige esforco em analisar e extrair conhecimento
especializado do dominio. A SESAI, suas coordenacdes e os Distritos Sanitarios Especiais

Indigenas (DSEIs) produzem volume extenso de documentos e informagdes relacionados
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a gestdo, assisténcia e monitoramento da saude indigena, incluindo os processos de obras
de engenharia, o que por sua vez, intensifica a complexidade em organizar o
conhecimento.

No contexto deste artigo, os autores encontram nos estudos de Ontology
Learning, ou aprendizado de ontologias, uma alternativa para reduzir a dependéncia de
trabalho manual intensivo e de expertise especifica para desenvolver uma ontologia do
dominio “Saude Indigena”. A literatura aponta que uma das maneiras de automatizar a
extracdo e estruturacdo do conhecimento contido em textos variados é o uso de Modelos
de Linguagem de Grande Escala (LLMs). Tais modelos sdo capazes de identificar padroes
e extrair informac¢des relevantes mesmo de textos ndo estruturados, organizando
conceitos, relacbes e regras que do modo tradicional demandaria mais tempo e
dedicacdo.

Assim, o objetivo deste trabalho é apresentar os procedimentos usados na
criagdo de uma ontologia de dominio da saude indigena que utilizou de LLM para
automatizar a extracdo e estruturacdo de conhecimento. O trabalho se justifica tendo em
vista a necessidade de equilibrar a precisdo e a riqueza cultural exigidas pela saude
indigena com a eficiéncia operacional necessdria para a gestdo em larga escala. A
aplicacdo de inteligéncia artificial em contextos socioculturais complexos, como é o caso
da SESAI, promove uma inovacdo que pode servir de modelo para outras iniciativas da

organizacao da informacado e do conhecimento.

2 ONTOLOGY LEARNING

Aprendizado de Ontologias (AO) é uma disciplina que combina Inteligéncia
Artificial e engenharia de conhecimento para construir automaticamente uma ontologia
a partir de fontes textuais estruturadas ou semiestruturadas (Giglou; D’Souza; Auer,
2023). As tarefas do AO incluem identificar conceitos, significados e relagées em textos,
além de extrair axiomas, o que pode reduzir a necessidade de construgcao manual (Giglou;
D’Souza; Auer, 2023).

Na literatura, modelos distintos tém sido propostos para auxiliar na engenharia
de ontologias. Ontology Learning Layer Cake é um modelo introduzido por Philipp

Cimiano, em 2006, que estrutura o processo de AO em camadas sequenciais. Comeca com
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a extracdo de termos lexicais e prossegue com a identificacdo de sindbnimos, construgao
de taxonomias, extracdo de relagcbes nao hierarquicas e, finalmente, formulacdo de
axiomas e regras. Cada camada do modelo concentra-se em um aspecto diferente da
ontologia, desde a identificacdo bdsica de termos até a definicdo de relagdes complexas
e restricdes. Esse modelo permite uma andlise detalhada e modular, sendo util para
compreender as etapas individuais do processo de criacao de ontologias.

O modelo End-to-End Ontology Learning com Large Language Models (LLMs),
proposto por Lo et al. (2024), busca automatizar todas as etapas do AO de forma continua.
Utiliza técnicas de Processamento de Linguagem Natural (PLN) para extrair e formalizar
conhecimento diretamente das fontes de dados, sem a necessidade de intervengao
manual em cada etapa. Este modelo se diferencia por tentar capturar todas as nuances
necessarias para a construcdo de ontologias em uma Unica fase, o que pode acelerar
significativamente o processo de desenvolvimento.

O paradigma Large Language Models for Ontology Learning (LLMs40L),
desenvolvido por Giglou, D'Souza e Auer, em 2023, utiliza LLMs para realizar tarefas
especificas de AO. lIsso inclui preparacdo de corpus, extracdo de terminologia,
classificacdo de termos e construgao de taxonomias. O LLMs40L reconhece que, embora
os LLMs possam realizar essas tarefas, a validacdo por especialistas é essencial para
garantir a relevancia e a precisdo dos axiomas gerados.

Para o desenvolvimento da ontologia de gestdo de obras e edificagdbes em
comunidades indigenas, o paradigma LLMs40L foi escolhido como o modelo a ser
seguido. Essa escolha se justifica pela capacidade dos LLMs de processar dados textuais e
pela importancia da validacao especializada, oferecendo um equilibrio entre automacao

e expertise humana.

3 PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS

Conforme o objetivo proposto, este trabalho é uma pesquisa aplicada adaptando
modelos da IA para a construcdo de uma ontologia especifica. Assim, o estudo segue o

fluxo apresentado na Figura 1, com base no paradigma LLMs40L.
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Figura 1 — Etapas do LLMs40L adaptadas ao dominio de saude indigena

N Classificagdo 3
) Extracdo ¢ Construgéao
Preparagao de de termos e da
do corpus terminologia construgdo ontologia
s de taxonomias em OWL

Fonte: Elaboragao prépria).

A primeira etapa, a preparac¢ao do corpus, envolveu a coleta de documentacgdes
oficiais da SESAI relacionadas a edifica¢Oes, que abrangem informacdes sobre Estrutura e
Organizacdo Institucional, Fluxos Processuais, Politicas Publicas e Sistemas de
Informacdo. Esses documentos foram integrados em um Unico conjunto de dados por
meio de um script em Python, permitindo que o método fosse replicavel em diferentes
contextos.

Com o conjunto de dados preparado, foram realizados testes utilizando quatro
modelos de LLMs: ChatGPT-4, Maritalk, QWEN e Deepseek. Assim, para avaliar o
desempenho desses modelos no processo de criacdo de ontologias, adotamos um
conjunto de métricas que envolvem tanto aspectos de qualidade semantica quanto de
eficiéncia computacional. Entre as principais métricas utilizadas, destacam-se:

a) Cobertura conceitual: verifica se os termos, classes e relagdes extraidos
cobrem os conceitos principais de “saude indigena”;

b) coeréncia e consisténcia dos axiomas: verifica se ha conflitos ou duplicacbes
nos axiomas para garantir a viabilidade da ontologia;

c) eficiéncia de processamento: inclui tanto o tempo de resposta dos modelos na
extracdo de conceitos e relagdes quanto a quantidade de passos de
refinamento de prompts necessarios para atingir um resultado satisfatério.

Nas analises empiricas, o ChatGPT-4 superou os demais em termos de eficacia —
melhor equilibrio entre precisdo e cobertura conceitual — e eficiéncia — menor tempo
médio de iteragOes até a geracao de um resultado coerente. Além disso, foi o modelo que
apresentou menor incidéncia de relagdes redundantes ou inconsistentes, reduzindo o
esforco de validagdo manual.

A definicdo das categorias conceituais relevantes para o dominio de “saude

indigena” foi guiada por um processo semiestruturado que combinou:
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a) Analise prévia de documentos e politicas da SESAI: estrutura organizacional,
fluxos processuais e termos técnicos recorrentes;

b) metodologias formais de Ontology Learning, em especial o paradigma
LLMs40L, que orienta a elaborag¢do de ontologias a partir de corpus;

c) validacdo por especialistas: discussdes com pesquisadores do tema “saude

indigena” para revisar e confirmar a pertinéncia das categorias.

A técnica utilizada para a criacdo dos prompts uniu referéncias formais, como as
etapas sugeridas pelo LLMs40L, com ajustes ad hoc baseados na resposta inicial do
modelo. Em outras palavras, partimos de uma estrutura metodoldgica clara -
organizando a coleta de dados, extracdo de termos e modelagem — e, a cada iteracdo,
refinamos os comandos de entrada — prompts — conforme analisdvamos a qualidade das
saidas geradas. Esse ciclo de realimentacao continua buscou melhorar a aderéncia dos
resultados a realidade do dominio.

Portanto, na etapa de extracdo de terminologia, os termos relevantes foram
identificados a partir do corpus preparado. O ChatGPT-4 foi empregado para auxiliar na
extracdo desses termos, aproveitando sua capacidade de processar e entender a
linguagem natural. Em seguida, na classificacdo de termos, os conceitos extraidos foram
agrupados em categorias conceituais relevantes, identificando classes ou tipos a que os
termos pertencem.

A construcdo de taxonomias foi realizada ao estabelecer relagdes hierarquicas
"is-a" entre os conceitos identificados. Além disso, foram extraidas relacdes semanticas
nao-taxonomicas, capturando relagGes complexas entre os conceitos.

As relagdes semanticas nao taxondmicas foram identificadas durante o processo
de extracdo e classificacdao de termos, tendo como base:

a) Verbos e expressdes verbais como executar, gerir, fiscalizar que indicam a¢des
ou vinculos funcionais entre os conceitos. Por exemplo: “Distrito Sanitario
Especial Indigena (DSEI)” —[executa]=> “Obras de Saneamento”. Isso significa
que o DSEI realiza, na pratica, a execu¢do ou coordenacdo de obras de
saneamento no territdrio indigena;

b) expressdes funcionais ou de dependéncia como por exemplo, depende de,

pertence a, esta contido em ou oferece suporte a. Desse modo, a relacao
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o

“Equipe de Saude” — [pertence a] - “DSEI” pode ser inferida da frase: “a
equipe de saude esta formalmente vinculada ao DSEI”.

Quando identificadas relagdes mais complexas (p. ex., que envolvem trés ou mais
conceitos), utilizamos regras como “Se (X fazParteDe Y) e (Y supervisionadoPor Z) entao
(X supervisionadoPor Z)”, formalizando-as em formato de Semantic Web Rule Language
(SWRL) ou em axiomas OWL adicionais. Tal regra representa a heranca da relacdo de
supervisdo, tipica do contexto de unidades de saude subordinadas a uma secretaria
maior.

Por fim, foram criados axiomas e regras para definir restricdes que regem a
ontologia, garantindo sua consisténcia e validade. O conhecimento foi representado
formalmente em triplas Resource Description Framework (RDF) e Web Ontology
Language (OWL), permitindo uma estrutura que pode ser facilmente compartilhada e

reutilizada. O detalhamento de cada uma das etapas é apresentado a seguir.

4 PROPOSICAO DE ONTOLOGIA COM ChatGPT-4

O presente estudo é uma proposicao e, por isso, a formacdo do corpus deu-se
com um pequeno conjunto de documentos, de forma a facilitar os processos seguintes,
na medida em que ha conhecimento sobre eles. Como primeiro resultado, o Quadro 1

apresenta os prompts utilizados em cada etapa e os resultados alcangados.

Quadro 1 - Etapas de desenvolvimento

Resultado

Etapa

Prompts

Alcangado

Exemplo

Extracdo de
Termos

Analise o texto fornecido e extraia
a maior quantidade possivel de
entidades nomeadas (NER),
incluindo pessoas, localidades,
organizacgGes, funcgses e
atividades. Liste os principais
substantivos, verbos (convertidos
para o infinitivo) e siglas e
acrénimos (proponha a forma
expandida, se disponivel ou
inferivel). Organize cada lista em
ordem alfabética, numerando os
itens e evitando duplicatas.
Adicione a quantidade total de
termos do resultado.

Extrairam-se
282 termos
dos dados,
categorizados
em 95
substantivos,
70 verbos e
117 siglas.

O termo “DSEI Yanomami” foi
classificado como
organiza¢do/localidade; verbo
“monitorar” indica agdo tipica
das equipes de saude; e sigla
“SIS (Sistema de Informacdo em
Saude)”, interpretada como
sistema computacional.
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Geragdo de
Taxonomia

Com base nos termos extraidos no
Passo 1, classifique cada termo em
tipos conceituais apropriados (ex:
'instituicdo’, 'procedimento’,
'equipamento’, 'pessoa’,
'organizagdo’, 'conceito abstrato').
Crie uma hierarquia taxonémica,
definindo rela¢des de superclasse-
subclasse (ex: 'organizagdo' >
'empresa’ > 'startup'). Se um
termo for polissémico, crie
ramificagdes adicionais. Estruture
o resultado em tabela com:

1. Termo original.

2. Tipo conceitual associado.

3. Relagdo hierdrquica

(supertipo e subtipo).

Evite repeticdes, exceto para
termos com multiplos significados.
Adicione a quantidade total de
termos classificados do resultado.

Criagdo de
uma estrutura
taxonomica de
31 termos.

Foi criada a relagdo
“Organizagao > Secretaria >
SESAI”, pois a SESAI foi
reconhecida como um tipo
especifico de Secretaria na
hierarquia.

Extracdo de
RelagGes Nao
Taxonomicas

Analise todos os termos e a
taxonomia gerada nos Passos 1-2.
Identifique relagdes semanticas
ndo taxondmicas entre os tipos
conceituais. Organize as relagdes
em uma tabela no formato:
#(numero da relagdo)- Tipo A —
[relagdo] — Tipo B (com breve
justificativa ou evidéncia textual).
Evite duplicagdes e inclua apenas
relagdes semanticamente validas.
Adicione a quantidade total de
relagGes encontradas.

Identificacdo
de 54
propriedades
relacionais.

Identificou-se, por exemplo,
‘DSEI’ —[implementa]->
‘Programa de Saneamento’,
mostrando uma vinculagao
operacional; e ‘Obra de
Edificacdo’ —[exige] > ‘Licenca
Ambiental’, indicando a
necessidade legal.

Extracdo de
Axiomas

Com base nos passos anteriores,
defina todos os axiomas possiveis.
Crie regras (ex: SWRL) para
comportamentos complexos,
como:
Se X trabalha em Y, e Y pertence a
Z, entdo X estd relacionado a Z
Organize as definigdes numeradas
em tabelas:

1. Axiomas de Classe.

2. Axiomas de Propriedade.

3. Regras Undrias/Binarias.

4. Regras N-drias.

Garanta consisténcia légica e evite
contradi¢des. Adicione a
guantidade total de axiomas
encontrados.

Identificagdo
de 13 axiomas.

Axioma “(DSEI SubClassOf
Organizagdo)” formaliza que
cada DSEI é uma instancia de
“Organizagao”.

Criagdo de
triplas RDF

Com base em todos os termos,
relagcdes e axiomas dos Passos 1-4,

Identificacdo
de 36 triplas.

<DSEl_Yanomami>
<rdfs:subClassOf> <DSEI> -

Anais do VIl Workshop de Informac&o, Dados e Tecnologia. Marilia, SP, 27-29 maio 2025. DOI: https://doi.org/10.22477/viii.widat.260

8


https://doi.org/10.22477/viii.widat.260

SILVA, Luiz Rogério Lopes; SCHIESSL, Marcelo; SHINTAKU, Milton. Uso de IA para criagéo de Ontologias: uma proposicdo para o

dominio “Saude Indigena”

gere triplas RDF no formato
<sujeito> <predicado> <objeto>
Evite duplicagGes e organize as
triplas em sec¢des ou listas,
agrupando por tipo de relagdo ou
termo. Se houver ambiguidade,
indique-a claramente. Adicione a
quantidade total de triplas
geradas.

<SESAI> <supervisiona> <DSEI> -
<ObraEdificacao> <exige>
<LicencaAmbiental> Cada tripla
espelha uma relagdo
fundamental no dominio, seja
ela hierarquica (subclasse) ou
funcional (coordena,
supervisiona).

Gere, também, um cddigo de
visualizagdo para Graphviz,
criando um diagrama simplificado
com:
1. Nos representando classes.
2. Arestas representando
relagGes (taxonGmicas e ndo
taxonomicas).
3. Cores e layouts intuitivos
para facilitar a interpretacdo.

Criacdo da Com base nas triplas RDF do Passo | Ontologia Na ontologia final, por exemplo,
ontologia em | 5, organize as classes em uma gerada em “SESAI” e “DSEI” sdo classes
owl estrutura hierarquica OWL. com restricdes de dominio e
(superclasses e subclasses). Defina alcance, além de incluir
atributos (propriedades) individuos como
relevantes para cada classe e crie <DSEI_Xavante> e
axiomas para restringir e <DSEI_Yanomami>. As
descrever melhor as classes e propriedades de objeto
propriedades. Formule regras para “coordena”, “supervisiona” e
comportamentos complexos ou “exige” possuem dominios e
inferéncias que ndo possam ser alcances compativeis,
expressas apenas com axiomas prevenindo inconsisténcias
OWL. Garanta que as defini¢des légicas.
sejam coerentes e ndo gerem
contradigcOes ldgicas e gere a
ontologia OWL mais completa
possivel, com base nos passos até
aqui. Além disso, estenda a
ontologia com instancias
(individuos) adicionais e inclua as
triplas RDF listadas anteriormente.
Exportagdo e | Considere a ontologia construida Arquivo OWL O cddigo para Graphviz cria nés
visualizagdo nos Passos 1-6, contendo classes, | geradoe para cada classe principal (por
da ontologia propriedades, axiomas e regras. codigo para exemplo, “SESAI”, “DSEI”,
Salve a ontologia em um arquivo GraphViz “ObraSaneamento”,
OWL (ex: 'minha_ontologia.owl'). | fornecido. “LicencaAmbiental”) e arestas

rotuladas (“coordena”,
“supervisiona”), evidenciando a
hierarquia de classes e as
conexdes centrais do dominio
de “saude indigena”.

Fonte: Elaboracdo prépria.

Inicialmente, a capacidade de compreensado e representacdo légico-semantica

do ChatGPT-4 evidenciou um resultado parcial e satisfatério do dominio. A ferramenta

demonstrou eficacia na definicdo de termos e na criagdo da ontologia, analisando
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documentos rapidamente e superando métodos manuais. Sua escalabilidade permitiu a
extracdo de informacdes, identificando padrdes e relacdes complexas.

Em um segundo momento, o achado de pesquisa esteve no contexto da
engenharia de prompts e na necessidade de refinar continuamente as instrucdes
fornecidas ao ChatGPT-4. Os autores avaliaram que a simples aplicacdo dos principios
LLMs4OL foi insuficiente para o dominio “Saude Indigena”, exigindo que fosse otimizada
a interagdo para melhorar a qualidade das respostas.

No que compete a ontologia gerada em OWL, Figura 2, o artefato é composto
por 180 axiomas, dos quais 54 sdo axiomas de declaracdo e 58 sdo axiomas légicos. Ha 44
classes distintas, 11 propriedades de objeto e 2 propriedades de anotacdo, além de 14
individuos identificados. A ontologia também detalha os tipos de axiomas presentes,
como SubClassOf e ClassAssertion. No entanto, foi identificada uma diferenca entre o
nuimero de termos, relagdes e axiomas gerados anteriormente pelo ChatGPT-4 e o que a
ferramenta exportou em OWL. Neste momento, os pesquisadores nao investigaram o
motivo da discrepancia, mas consideram realizar outros testes na sequéncia para tentar

identificar a logica utilizada.

Figura 2 — Representag¢ao da ontologia

‘Sistema de ‘Conselho |+
Informagao Distrital de §

*® Equipe

Sistema Nacional deAm
Patriménio do M..

*Politica
Nacional de Ate...

*® ‘Programa
Inte d
‘Sistema de
Gestao.de Praie
‘Politica
Nacional de Ate...
*® Entidade
(genérica)’
‘Instituigso de
Ensino Superior...
‘Sistema
Integrado de Ad...

‘Laboralsne
Central de Said...

Sistema
Integrado de Ad.

Lo I, =

=4*® ‘Distrito ana -
| Saniario Espec. de
Projetos e Dete...

‘Sistema Nacional
de Gestao da As..

‘Agente Indigena
de Saneamento’

*® 'PDSI - Plano
Distrital de Sa..
'Agente Indigena
de Saide'

Pessoa
Indige
‘Incentivo de
Atengiio Especia
Nacional d{ * @ ‘Sistema de

Geoinformagéo d.

‘Territério
Indigena’

Fonte: Elaboragao prépria.

No campo ético da pesquisa, questdes de transparéncia e soberania do
conhecimento merecem atencdo. A natureza proprietaria dos algoritmos e a falta de

divulgagao dos dados de treinamento da LLM criam uma "caixa preta", dificultando a
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analise critica de vieses e pressupostos na ontologia gerada. Isso compromete a confianca
na representatividade fiel do conhecimento do dominio. Para tanto, o proprio modelo
LLMs4OL exige a validacdo de especialistas, o que aconteceu gracas ao conhecimento dos
proprios pesquisadores sobre o dominio. Vale reforcar que a equipe de desenvolvedores
estad envolvida com a SESAI desde o ano de 2024, participando de eventos, analisando

documentos e visitas in loco aos distritos indigenas.

5 CONSIDERAGOES FINAIS

A criacdo de uma ontologia de saude indigena para a SESAI, utilizando o ChatGPT,
identificou avancos e preocupacdes. A capacidade da LLM de processar volumes de
dados, identificar relagOes e gerar representacdes de conhecimento em tempo reduzido
€ um avanco. A ferramenta demonstrou eficacia na extracdo de termos, relagdes e criacdo
de uma estrutura ontoldgica inicial. Por outro lado, a questdao da explicabilidade é um
dilema: a opacidade no processo de geragdo das respostas, principalmente na criagao do
arquivo em OWL, provocou inquietacdes e receios.

Inicialmente, observou-se uma discrepancia entre a quantidade de classes,
axiomas e relagdes gerados pelos prompts nas fases anteriores e os gerados no OWL. Tal
situacdo exige investigacOes futuras para evitar que a criacao de ontologias por meio de
LLMs seja uma “caixa preta”. Dada a novidade do tema, ainda ha uma lacuna na realizagao
de testes que observem o desempenho das ferramentas na proposicao de terminologias
confidveis para dominios especificos. Um gerador pode criar um texto que parece
plausivel, mas isso ndo garante que ele esteja utilizando conhecimento sobre o dominio,
o que pode ser resultado do pouco rigor na selecdo e confiabilidade das fontes mapeadas.
N3o basta reduzir o tempo e o esfor¢o humano envolvidos no processo, é necessario um
processo de geracdo de conhecimento que seja suficientemente transparente e confidvel.

Apds a criacdo da ontologia, a avaliacdo focou em critérios como precisao,
pertinéncia, abrangéncia, correcdo e a estruturacdo da informacdo. A versao inicial do
artefato demonstrou ser apropriada para representar o dominio em questdo. Contudo,
os testes prosseguem com o objetivo de aprimorar essa primeira versao e assegurar que

as representacdes sejam confidveis e verdadeiras para o dominio da saude indigena. A
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equipe responsavel valoriza e busca manter um equilibrio entre a automacgao

proporcionada pela IA e a supervisdo e co-criagdo humanas.

REFERENCIAS

ARAUJO, A. N. S.M.; FELIPE, E. C. Analise qualitativa das acdes de saneamento e salde
em areas indigenas. Brazilian Journal of Development, Curitiba, v. 7, n. 5, p. 53203-
53213, 2021. DOI: http://doi.dx/10.34117/bjdv.v7i5.30478. Disponivel em:
https://ojs.brazilianjournals.com.br/ojs/index.php/BRJD/article/view/30478. Acesso em:
10 mar. 2025.

BENEVIDES, L.; PORTILLO, J. A. C.; NASCIMENTO, W. F. A atencdo a salde dos povos
indigenas do Brasil: das missdes ao subsistema. Tempus Actas de Saude Coletiva,
Brasilia, v. 8, n. 1, p. 29-39, mar. 2014. DOI: http://doi.dx/10.18569/tempus.v8i1.1450.
Disponivel em: http://www.tempusactas.unb.br/index.php/tempus/article/view/1450.
Acesso em: 10 mar. 2025.

CIMIANO, P. Ontology learning and population from text: algorithms, evaluation and
applications. New York: Springer, 2006. DOI: http://doi.dx/10.1007/978-0-387-39252-3.
Disponivel em: http://link.springer.com/10.1007/978-0-387-39252-3. Acesso em: 10
mar. 2025.

GIGLOU, H. B.; D’'SOUZA, J.; AUER, S. LLMs40L: large language models for ontology
learning. In: PAYNE, T. R.; PRESUTTI, V.; Ql, G.; VILLALON-POVEDA, M.; STOILOS, G.;
HOLLINK L.; KAOUDI, Z.; CHENG, G.; LI, J. (ed). The semantic web: ISWC 2023. Athens:
Springer, 2023. v. 14265, p. 408-427. DOI: http://doi.dx/10.1007/978-3-031-47240-

4 22. Disponivel em: https://link.springer.com/10.1007/978-3-031-47240-4 22. Acesso
em: 10 mar. 2025.

LO, A.; JIANG, A. Q.; LI, W.; JAMNIK, M. End-to-end ontology learning with large
language models. In: CONFERENCE ON NEURAL INFORMATION PROCESSING SYSTEMS,
38., 2024, Vancouver. Conference [...]. Vancouver: NeurlPS, 2024. DOI: http://doi.dx/
10.48550/arXiv.2410.23584. Disponivel em: http://arxiv.org/abs/2410.23584. Acesso
em: 10 mar. 2025.

Como citar este trabalho:
SILVA, Luiz Rogério Lopes; SCHIESSL, Marcelo; SHINTAKU,
- Milton. Uso de IA para criagdo de Ontologias: uma

proposi¢do para o dominio “Saude Indigena”. In:
WORKSHOP DE INFORMAGAO DADOS E TECNOLOGIA, 8.,

4.0 Internacional
Esta licenga permite compartilhamento, remixe,
adaptacdo e criagdo a partir do trabalho, mesmo para fins

comerciais, desde que sejam atribuidos créditos ao(s) 2025, Marilia, SP. Anais [...]. Marilia, SP: Universidade de
autor(es). Conteudos elaborados por terceiros, citados e Marilia, 2025. DOI:
referenciados nesta obra ndo sdo cobertos pela licenga. https://doi.org/10.22477/viii.widat.260.

Anais do VIl Workshop de Informac&o, Dados e Tecnologia. Marilia, SP, 27-29 maio 2025. DOI: https://doi.org/10.22477/viii.widat.260

12


https://doi.org/10.22477/viii.widat.260
http://doi.dx/10.34117/bjdv.v7i5.30478
https://ojs.brazilianjournals.com.br/ojs/index.php/BRJD/article/view/30478
http://doi.dx/10.18569/tempus.v8i1.1450
http://www.tempusactas.unb.br/index.php/tempus/article/view/1450
http://doi.dx/10.1007/978-0-387-39252-3
http://link.springer.com/10.1007/978-0-387-39252-3
http://doi.dx/10.1007/978-3-031-47240-4_22
http://doi.dx/10.1007/978-3-031-47240-4_22
https://link.springer.com/10.1007/978-3-031-47240-4_22
http://doi.dx/
10.48550/arXiv.2410.23584
http://arxiv.org/abs/2410.23584
https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/deed.pt
https://doi.org/10.22477/viii.widat.2

	5 Considerações finais
	REFERÊNCIAS

